ACTIVIDADES ESTADISTICA EN
PSICOLOGIA

PEDRO M. VALERO MORA




1. Comentarios al Informe Pisa

e El informe PISA 2003 es un diagndstico del nivel
educativo de los estudiantes. A partir del documento de
resumen responde de manera razonada a las siguientes
preguntas:
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EJERCICIO 1.1 Comenta los resultados en Matematicas indicando qué paises obtienen
mejores resultados y qué paises obtienen peores resultados ofreciendo si
puedes alguna explicacion de las diferencias
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EJERCICIO 1.2  En la pagina 6 se contemplan diferentes areas de Matematicas. éEs con-
sistente la posicion de Espaiia en todas esas areas? ¢Hay paises que tie-
nen posiciones muy diferentes seguin el area?
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EJERCICIO 1.3 Comenta los resultados para el resto de las areas estudiadas en el informe
PISA (Lectura, Ciencias y Solucion de Problemas). ¢Es consistente la posi-

cion de Espaia? ¢Hay paises que no son consistentes y ocupan posiciones

muy diferentes?
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EJERCICIO 1.4 Comenta las diferencias entre hombres y mujeres. Comenta si hay algin
pais que resulte especial y por qué.
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EJERCICIO 1.5 Comenta qué tipo de colegio consigue mejores resultados en el informe
PISA, publico o privado. Indica las razones que explican estas diferencias
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

Analisis de variables categoricas con el SPSS

e Esta actividad introduce al uso del paquete estadistico
SPSS para realizar graficos para 1 variable categorica.
En primer lugar hay una introduccion a como realizarlo
utilizando un ejemplo y luego hay una serie de

preguntas que tienes que contestar utilizando otros
archivos de datos.
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Haciendo click en el archivo Titanic que esta en mi

pagina web veras mas o menos esto..

vsi Titanic [Conjunto_de datos2] - Editor de datos SPS5

Archiva Edicion Ver Datos Transformar Analizar Graficos Utllidades Ventana 7
= L& W = & BEN (3D
1: Labels Lived*Adult*Male*1st \
Labels Survive | Age | \Gender | Class | &
1||Lived*Adult*Male*1st Lived  Adult 1st
2| Lived*Adult*Male™ st Lived Adult 15t
3| Lived*Adult*Male™1 st Lived Adult 15t
4| Lived*Adult*Male*1 st Lived Adult 15t
5| Lived*Adult*Male*1st Lived|  Adult 1st
6| Lived*Adult*Male™1 st Lived Adult 15t
7| Lived*Adult*Male™ st Lived Adult 15t
8| Lived*Adult*Male™ st Lived Adult 15t
9| Lived*Adult*Male*1st wved  Adult 1st
10{Lived*Adult*Male*1st Lived Adult 15t
11{Lived*Adult*Male*1st Lived Adult 15t
12{Lived*Adult*Male*1st Lived Adult 15t
13| Lived*Adult*Male*1st Lived Adult 1st =
« v '\ Vista de datos £ Vista de yariables 7 i3 |
SPSS E\tprncesadnr £

Si ves esto diferente haz click aqui
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Para hacer recuentos de las variables individualmente
utiliza el subcomando Frecuencias que esta en el
subcomando Estadisticos Descriptivos que esta en el
menu Analizar. Eso da lugar al siguiente cuadro de
dialogo en donde tienes que elegir la variable a recontar

6) Label Varables: -;’-'-J: o
éSur\i:e_ m —
&5 Gender_
& Class_ ‘I\
fyuda

Mostrar tablas de frecuencias

[Estadistiu:ns...][ Graficos. .. ][ Fomato...
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Si quieres graficos utiliza el boton Graficos vy tienes las
siguientes opciones.

Frecuencias: Graficos

Tipo de gréfico Cortinuar
) Ningunio

® Lrgficos de baras; S
() Gréficos de sectores Fyuda
() Histogramas:

Valores del grafico
%) Frecuencias ) Porcentajes
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Para la variable Age tienes que obtener el siguiente
grafico:

Age

000000

000000

000000

Chilel

Age_

e Para pasar este documento a un documento de Word,
haceis click en el grafico y seleccionais Copiar en el
menu edicion. Luego os vais al documento de Word y
haceis Pegar.
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Para cruces de dos variables hay que ir al comando
Tablas de Contingencia en el comando Estadisticos
Descriptivos dentro del menu Analizar. Eso da lugar al
siguiente cuadro de dialogo

M Tablas de contingencia (%]

@4 Labels HE:G M
Age_ ass_ -
%G;der D
_ Columnas:
e

Ayuda

(]

Capa 1de 1

]

[ ] Mostrar los gr&ficos de baras agrupadas
[ Suprimir tablas

[ Exactas... ][Estad'lsticns...][ Caszillas. .. ][ Fomato. ..
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Para calcular porcentajes por filas o por columnas
puedes usar el boton Casillas del cuadro anterior

Tablas de contingencia: Mostrar en las casillas

Frecuencias Continuar

[¥]Observadas:

] Esperadas
Ayuda
Porcentajes Residuos
Fila [ ] Mo tipificados
] Columna ] Tipfficados
[ Total [] Tipficados comegidos

Ponderaciones no enteras

(%) Redondear frecuencias de casilas ) Redondear ponderaciones de casos
) Truncar frecuencias de casilas ) Truncar ponderaciones de casos

{3 Mo efectuar comecciones

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 14 de 211



1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Para hacer graficos hay que ir al menu graficos,
submenu interactivos y elegir barras o sectores. Aqui
explicaremos barras.

Asignar varables | Opciones del gréfico de bamas | Bamas de emor | Titulos || Opciones

ﬁﬂamlﬁca&el [7] fplades ol 100% i B 1. Coordenada2D -~
Parcentaje [Spct]
&b [Age] 1
[Gender_]
% [Label=] |ﬁHEDUEI‘dD [Scount]

|_| & [Survive ] —

Warables de |a leyvenda
Colar: |&5[Class_] Bg  Apilar -

Estilo: | B Aoiar -

Warables del panel

Las bamas representan Mostrar la clave
Recuento [Scount]

Aceptar l [ Pegar ] [ Bestablecer ] [ Cancelar ] [ Ayuda ]
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Las opciones que ves en el cuadro de dialogo anterior
dan lugar a esto

100%=

Class_
I st
B 2nd
[ 3rd
Bcre

75%=

Las barras muestran frecuencias

50%=

Recuento

25%™

0%=

Died Lived

Survive_
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Hay varias posibilidades que se pueden tocar aqui. Por
ejemplo, si la variable clase la pones en variables del
panel el grafico es el siguiente

Recuento

200= -
0-- -
3rd

Recuento
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

 Seleccionando los graficos de sectores simples tienes lo

siguiente

Crear grafico de sectores simple

Asignar variables |G|éfil:-:|s de sectores | Titulos || Opciones

o [Age_]
&) [Gender_]
oy [Labels]

Los sectores representan

L Coordenada 2-0 =

Varables del gréfico de sectores

Sectores por: | b [Survive_]

(®Color () Estilo

Resumen del sector: |ﬁﬂecuer¢n [Scount]

Varables del panel

&5 [Class_]

Mostrar la clave
Recuento [Scount]

Aceptar l [ Pegar

” Bestablecer ” Cancelar ” HAyuda
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Ese cuadro de dialogo da lugar a lo siguiente

1st 2nd
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Si queremos hacer una tabla con tres variables
simultaneamente podemos hacerla en el mismo sitio
que las tablas de dos variables pero poniendo una
variable en la capa

M Tablas de contingencia (%]

&0 ] Co
Columnas:
&) Survive_
E Ayuda
Capa 1de 2
E &5 Gender_
[ ] Mostrar los gr&ficos de baras agrupadas
[ Suprimir tablas
[ Exactas... ] [ Estadisticos. .. ] [ Caszillas. .. ] [ Fomato. ..
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Eso da lugar a lo siguiente

Tabla de contingencia Class_ * Survive_ * Gender_

% de Class
Survive
Gender Died Lived Total
Fema Class_  1st 2.8% 97.2% 100.0%
2nd 12.3% 87.7% 100.0%
3rd 54.1% 45.9% 100.0%
Cre 13.0% 87.0% 100.0%
Total 26.8% 73.2% 100.0%
Male Class_  1st 65.6% 34.4% 100.0%
2nd 86.0% 14.0% 100.0%
3rd 82.7% 17.3% 100.0%
Cre 77.7% 22.3% 100.0%
Total 78.8% 21.2% 100.0%
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1. Andlisis de variables categoricas con el SPSS.

e Si pones mas variables en otras capas puedes conseguir
lo siguiente (cuatro variables)

Tabla de contingencia Class_ * Survive_ * Gender_ * Age_

% de Class
Survive
| Age_ Gender_ Died Lived Total
Adult Fema Class_  1st 2.8% 97.2% 100.0%
2nd 14.0% 86.0% 100.0%
3rd 53.9% 46.1% 100.0%
Cre 13.0% 87.0% 100.0%
Total 25.6% 74.4% 100.0%
Male Class_  1st 67.4% 32.6% 100.0%
2nd 91.7% 8.3% 100.0%
3rd 83.8% 16.2% 100.0%
Cre 77.7% 22.3% 100.0%
Total 79.7% 20.3% 100.0%
Child Fema Class_  1st 100.0% 100.0%
2nd 100.0% 100.0%
3rd 54.8% 45.2% 100.0%
Total 37.8% 62.2% 100.0%
Male Class_  1st 100.0% 100.0%
2nd 100.0% 100.0%
3rd 72.9% 271% 100.0%
Total 54.7% 45.3% 100.0%
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

2. Graficos para variables categoricas con el SPSS
Fecha de Entrega: Grupo B 8 de Octubre, Grupos G
y H 16 de Octubre.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.1 Haz un grafico de barras para cada una de las variables del archivo Sexo y
Matrimonio. Pega los graficos y comentalos.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.2 Haz cuatro graficos de sectores para las variables de Sexo y Matrimonio.
Ponlos en el documento de Word y comentalos.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.3 Haz una tabla para las variables Extramarital y Divorce. Explica si tener
relaciones extramatrimoniales lleva a un porcentaje mayor de divorcios e
indica los valores relevantes que apoyan ese resultado. Pega la tabla en el
documento de Word.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.4 Haz una tabla para las variables Premarital y Divorce. Explica si tener
relaciones Prematrimoniales lleva a un porcentaje mayor de divorcios e
indica los valores relevantes que apoyan ese resultado. Pega la tabla en el
documento de Word.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.5 Haz una tabla para las variables Gender y Divorce. Explica si ser varon o
mujer lleva a un porcentaje mayor de divorcios e indica los valores rele-
vantes que apoyan ese resultado. Pega la tabla en el documento de Word.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.6 Haz una tabla para las variables Extramarital y Premarital y Divorce. ¢Qué
combinacion de categorias (por ejemplo gente sin relaciones premaritales
y sin relaciones extramatrimoniales) tiene mayor porcentaje de divorcio.
Pon la tabla en la respuesta
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.7 Haz una tabla para Extramarital, Gender y Divorce. Indica qué combina-
cion de categorias (por ejemplo mujer con relaciones extramatrimoniales)
tiene mas porcentaje de divorcios) y qué valores aparece. Pon la tabla en
la respuesta.
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2. Anadlisis de variables categoricas con el SPSS.

EJERCICIO 2.8 Haz una tabla para las cuatro categorias. Qué combinacion de categorias
produce mas divorcios? Pega la tabla y comenta.
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2. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

Interpretacion de tablas con datos categoricos
(actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega Grupo B
22/10; Grupo G, H 23/10)
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

3. Sexo y matrimonio

e Usaremos los datos sobre Sexo y matrimonio que estan
en la pagina web (aunque no es necesario bajarse los
datos para realizar la practica)

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 33de 211



3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.1 Cual es el porcentaje de sujetos que no tuvieron relaciones prematrimonia-
les? ¢Cual es el total de sujetos encuestados?

Premarital
Porcentaje Porcentaje
Frecuencia | Porcentaje valido acumulado
Validos N 795 76.7 76.7 76.7
Y 241 23.3 23.3 100.0
Total 1036 100.0 100.0
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.2 ¢(Cual es el total de sujetos que tuvieron relaciones extramatrimoniales?
ZCual es el total que no tuvieron relaciones? ¢Cual es el porcentaje que no
tuvieron relaciones extramatrimoniales? éCual es la proporcion de los que si
tuvieron relaciones extramatrimoniales?

Extramarital

Porcentaje Porcentaje
Frecuencia | Porcentaje valido acumulado
Validos N 915 88.3 88.3 88.3
Y 121 11.7 11.7 100.0
Total 1036 100.0 100.0
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.3 Usando las tablas de los ejercicios ejercicio 3.1 y ejercicio 3.2 indica cual el
porcentaje de sujetos que tuvieron tanto relaciones prematrimoniales como
extramatrimoniales. Indica como has hecho ese caiculo.
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.4 Indica qué género tiene una tendencia a tener relaciones extramatrimonia-

les en proporcion. Indica como has llegado a esa conclusion

Tabla de contingencia Gender * Extramarital

Recuento
Extramarital
N Y Total
Gender Fema 615 61 676
Male 300 60 360
Total 915 121 1036
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.5 Responde a la pregunta del ejercicio 3.4 utilizando esta tabla. Indica si esta
tabla es mejor o peor que la anterior.

Tabla de contingencia Gender * Extramarital

% de Gender

Extramarital
N Y Total
Gender Fema 91.0% 9.0% 100.0%
Male 83.3% 16.7% 100.0%
Total 88.3% 11.7% 100.0%
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.6 Indica qué genero de los sujetos esta relacionado mas con divorcio en la

muestra considerada ¢Qué diferencia hay con el otro género? éCrees que la
diferencia es muy grande?

Tabla de contingencia Gender * Married

% de Gender

Married
Divorced Married Total
Gender Fema 47.5% 52.5% 100.0%
Male 48.1% 51.9% 100.0%
Total 47.7% 52.3% 100.0%
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.7 ¢Se podria decir a partir de esta tabla si haber tenido relaciones prematri-

moniales conduce a tener relaciones extramatrimoniales?

Tabla de contingencia Premarital * Extramarital

% de Extramarital

Extramarital
N Y Total
Premarital N 80.2% 50.4% 76.7%
Y 19.8% 49.6% 23.3%
Total 100.0% 100.0% 100.0%
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.8 ¢Se responderia mejor a la pregunta del ejercicio 3.7 mediante esta tabla?

ZHay informacion que sobra en esta tabla? éPor qué?

Tabla de contingencia Premarital * Extramarital

Extramarital
N Y Total

Premarital N % de Premarital 92.3% 7.7% 100.0%
% de Extramarital 80.2% 50.4% 76.7%

Y % de Premarital 75.1% 24.9% 100.0%

% de Extramarital 19.8% 49.6% 23.3%

Total % de Premarital 88.3% 11.7% 100.0%
% de Extramarital 100.0% 100.0% 100.0%
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.9 A partir de estas dos tablas indica qué género (mujeres o hombres) tiene
mas tendencia a divorciarse cuando ha tenido relaciones extramatrimonia-
les. Justifica tu respuesta éQué tabla te proporciona la informacion mas

adecuada para este proposito? ¢Ambas son igualmente validas?

Tabla de contingencia Gender * Married * Extramarital

% de Married

Married

Extramarital Divorced Married Total
N Gender Fema 67.7% 66.9% 67.2%
Male 32.3% 33.1% 32.8%
Total 100.0% 100.0% 100.0%
Y Gender Fema 54.1% 34.8% 50.4%
Male 45.9% 65.2% 49.6%
Total 100.0% 100.0% 100.0%

Tabla de contingencia Gender * Married * Extramarital

% de Gender

Married

Extramarital Divorced Married Total
N Gender Fema 43.6% 56.4% 100.0%
Male 42.7% 57.3% 100.0%
Total 43.3% 56.7% 100.0%
Y Gender Fema 86.9% 13.1% 100.0%
Male 75.0% 25.0% 100.0%
Total 81.0% 19.0% 100.0%
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.10 éCrees que el haber mantenido relaciones prematrimoniales conduce mas al

divorcio entre los hombres que entre las mujeres en estos datos segin este
grafico? ¢Por qué?

100% = Fema Male

Married
[l Divorced
Bl Married

75% ™

Las barras mt

50% ™

Recuento

25%™

0%

Premarital Premarital
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.11 {Qué interpretacion podria hacerse de este grafico?

Fema Male

Extramarital
N

By

Los sectores muestran frecuencias
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.12 ¢Qué interpretacion podria hacerse de este grafico? (las variables son tener
relaciones extramatrimoniales y género)

Gender
Bl Fema

B Male

Los sectores muestran frecuencias
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.13 Compara este grafico con el del Ejercicio 3.12. ¢Cual es mas recomendable?

¢Por qué?
Fema Male Premarital
[N
Y

Los sectores muestran frecuencias
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.14 ¢(Podrias decir que las mujeres se divorcian mas que los hombres cuando
han tenido relaciones prematrimoniales segin este grafico? ¢Por qué?

Fema Male

Married
[l Divorced

Bl Married

300™

Las barras mue

N
o
I=1

1

Recuento

100=

o=

Premarital Premarital
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3. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 3.15 Si eres un varon y crees en la frase “hasta que la muerte nos separe” équé

deberias evitar segun esta tabla? ¢Y si fueras mujer? éPor qué?

Tabla de contingencia Gender * Married * Extramarital * Premarital

% de Gender

Married

Premarital  Extramarital Divorced Married Total
N N Gender Fema 39.9% 60.1% 100.0%
Male 34.3% 65.7% 100.0%
Total 38.4% 61.6% 100.0%
Y Gender Fema 90.0% 10.0% 100.0%
Male 81.0% 19.0% 100.0%
Total 86.9% 13.1% 100.0%
Y N Gender Fema 68.4% 31.6% 100.0%
Male 58.8% 41.2% 100.0%
Total 63.0% 37.0% 100.0%
Y Gender Fema 81.0% 19.0% 100.0%
Male 71.8% 28.2% 100.0%
Total 75.0% 25.0% 100.0%
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4. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

4. Admision en Berkeley

e En la clase de teoria ya hablamos acerca de los datos de
admision en una universidad y como aparentemente
existia un caso de discriminacion contra las mujeres.

e En este ejercicio utilizaremos graficos de mosaico, los
cuales el SPSS no calcula asi que no es posible para
vosotros repetir los ejercicios aqui puestos.
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4. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 4.1 ¢Podria decires a partir de este grafico que se puede sospechar que habia
discriminacion contra las mujeres en la admision y que se las rechazaba mas
que a los hombres? (Recuerda Gender= Género: M=Male-Hombres;
F=Female-Mujeres) También, éen esa universidad habia mas solicitudes de
hombres o de mujeres? éComo lo sabes?

Gender

Admissian
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4. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 4.2 Mirando el grafico de abajo. ¢Cual era el departamento favorito de las muje-
res? ¢Cual es el de los hombres? éLas preferencias en cuanto a departamen-

tos son similares para hombres y para mujeres? éCuales son las diferencias
mas importantes?

Department
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4. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 4.3 De los dos graficos siguientes écual dirias que es mas interesante para res-
ponder a la pregunta sobre si qué departamentos admiten una proporcion
de gente mas grande con respecto a los que lo solicitan? ¢Por qué? ¢En qué
departamentos es mas facil entrar segun estos graficos? éPor qué?

Admissian

C ¥
Department

[ [
A B
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4. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

Department

Admission
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5. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

5. Accidentes con camiones
e En unos datos de Anderson se analizan accidentes con
camiones en dos periodos de tiempo. El primer periodo
es el inmediatamente anterior a la introduccion de una
medida para aumentar la visibilidad en camiones que se
introdujo en 1971.

e Los datos incluyen variables acerca de si el accidente fue
por la noche (con carretera iluminada o no) o por el dia,
si el camion estaba en marcha o parado, y donde fue el
golpe (Frente-lados o por detras)
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5. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 5.1 ¢Dirias que la proporcion de accidentes por delante o por detras en el
periodo 71-73 fue mayor o menor que en el periodo 69-71? ¢Podriamos
decir que la medida introducida en el aino 1971 redujo los accidentes con
choque por detras?

Mosaic Plot

+3

BALCK

FOINT
Colar Key

FROWT
|

] ]
6971 71_73
TINE
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5. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 5.2 ¢Dirias que ha habido una reduccidon de accidentes en los que los camiones
estan aparcados?

Unnamed Data
Mosaic Flot

] m
| +
M

[
=L
o

=

i

w b3

= 1 .

o = o

= —_ —

= [=)
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69_71 71_73
TIME
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5. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 5.3 Con respecto a las conduciones de luz (DAYLIGT=Luz del dia;
Night_Illum=Noche iluminada; Night_Dark =Noche sin iluminar), écuando
dirias que hubo proporcionalmente mas reduccion en los accidentes? ¢Por

qué?
|DataType:Frgnc 69 71 71 73 Rowsum
Size:d X 3 Numeric | Numeric | Numeric
DAYLIGHT | . 14210., 12833., 27143.]
NIGHT Teium | 23107 1736.}  4046.]
NIGHT DARK | 1988, _ 1597.: 3585,
ColSum 18505, 16266, 34774,
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5. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 5.4 ¢Comparativamente hablando, cuando se dan mas accidentes de frente

(FRONT) que por detras (BACK) seglin esta tabla? éPor qué?

_[ggjcg_'l'_yigv._e_:f_r_qr]:_: DAYLIGH | NIGHT I [ NIGHT D | RowSum

Size:3 X 4 Numeric | Numeric [ Numeric | Humeric
BACK ... 8255., _1B33.. 1597..  8305.
FrONT ] 20888, 2393.; 1985.; 25269.
ColSum 27143, 4046, 3535, 34774,
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5. Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 5.5 En la tabla de abajo tienes el recuento del cruce entre si estaba aparcado el
camion o no y los dos periodos de tiempo considerados. ¢Dirias que hay una
reduccion en los accidentes en el segundo periodo? ¢En qué caso? éPor

qué?
_[!@:tg_'l’_;igg_:_:_r_qrj:_: 69 71 71 73 RowSum
Size:3 X 3 Numeric | Numeric | Numeric
|PARKED _ ___|.___ 2024., ~1476., _ 3500.]
movin_ | . 16484 14790, 31274.]
ColSum 18505.: 1BZE6.! 34774,
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6 . Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

6. Composicion del claustro de la universitat de
Valencia

e En la pagina sobre informacion de los resultados de
elecciones se puede encontrar la informacion sobre la
composicion del claustro de la universidad por género
en el ano 2003 (la tabla esta a continuacion)

e Las abreviaturas significan: PFD (Personal Funcionario
Docente), RPDI (Resto de Personal Docente
Investigador), Estudiantes y PAS (Personal de Servicios)
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6 . Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

CONMPOECES DEL CLAUETRE 2002 (23 IDE MAN:) EEFECIFICADA FER 3EXE
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6 . Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 6.1 Indica como organizarias la tabla anterior para comprobar si el estamento
influye en la composicion por sexos del claustro de la universidad. En este
caso no tenemos interés en los resultados por facultad. Usar solamente los
totales de la universidad.
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6 . Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 6.2 Justifica basandote en los datos si existe aparentemente algun tipo de dis-
criminacion en los resultados de composicion del claustro sin tener en
cuenta los resultados por facultad. Muestra qué calculos has hecho para lle-
gar a esa conclusion.
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6 . Interpretacion de tablas con datos categoricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega

EJERCICIO 6.3 Busca una representacion grafica apropiada para describir la posible discri-
minacion. ¢Qué estamento es el que hay mas diferencias? Haz que la repre-
sentacion grafica muestre claramente qué estamento es el que hay mas
diferencias.
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6 . Histogramas y medias con el SPSS (PASW).

Histogramas y medias con el SPSS (PASW)

e Esta actividad introduce como calcular histogramas y
medias con el PASW
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6 . Histogramas y medias con el SPSS (PASW).

e Para calcular histogramas hay que ir después de abrir el
archivo correspondiente al menu Analizar, subcomando
Estadisticos Descriptivos y de nuevo subcomando
Frecuencias. En el cuadro de dialogo que aparece ir al

f® Frecuencias [

Yariakles:

E ; . | Eztadisticos. . |
|_qﬂ Paiz [pais] ﬁ Poblacion en miles [poblac)

&7 Hahitantes por Km2 [d.. ) | Graficos. .. |
ﬁ Habitartes en ciudade..| |
q,%l Religion mayaritaria [r...
ﬁ Ezperanza de vida fe. .. ‘ * |
& Ezperanza de vida ma. . -
ﬁ Perzonas Alfabetizad. ..
ﬁ Aumenta de la pollaci...| |
& Martalidad infartil fmu... [

L »

Formata. .. |

|:| Mostrar tablas de frecuencias

| Aceptar J | Pegar | | Eestablecer | | Cancelar | | Avucda
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6 . Histogramas y medias con el SPSS (PASW).

boton Graficos y alli elegir Histogramas.

5 Frecuencias: Graficos

Tipo de grafico

) Mingunis

() Graficos de barras
() Graficos de sectores
(%) Histogramas:

|| con curva normal

Valores del grafico

=

Continuar _” Cancelar ||

Avucds
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6 . Histogramas y medias con el SPSS (PASW).

e Para calcular medias podeis hacerlo en Descriptivos que
esta dentro de Estadisticos Descriptivos o si se os pide
que calculeis medias en funcion de una variable
categorica en el menu Medias que esta dentro del
submenu de Comparar Medias.

B Medias E3
Lizta de dependientes: Opciones...
ﬁé[ Pais [paiz] | 4 ol ﬁ Pohlacidn en miles [po... |
ﬁ Hahitartes por Km2 [ |l| ﬁ Ezperanza de vida fe_. =
ﬁ Habitantes en ciuda... | .. <
ﬁ Personas Alfsbetiza.. | | rCapa1de1
ﬁ Aumenta de la pobla. .. P
& Mortalidad infartil (m... | _ Slgulente
ﬁ Producto interior bru.. Lista de independientes:
oMl Regién econémica ... | & Religidn mayoritaria [relig]
@} Ingesta diaria de cal... | * ‘
& Cazos de SIDA [side] || | ——

| & Taca de ratalicad fn |0
| Aceptar || Pegar || Eestablecer || Cancelar || Avucda
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6 . Histogramas y medias con el SPSS (PASW).

e En ese cuadro de dialogo poneis la variable categorica
en las independientes y la numérica 0 numeéricas en la
dependiente.
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6 . Calculo con el PASW e intepretacion de histogramas y medias.

Calculo con el PASW e intepretacion de
histogramas y medias
Fecha de Entrega Grupo B 29/10, Grupos G, H 30/
10

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 70 de 211



7. Calculo con el PASW e intepretacion de histogramas y medias.

7. Datos del mundo 95
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7. Calculo con el PASW e intepretacion de histogramas y medias.

EJERCICIO 7.1 Calcula con el PASW para seis variables de estos datos (puedes elegir las
6 que quieras) los histogramas para todas las variables que sea posible,
pega los graficos y comentalos teniendo en cuenta la explicacion de las
clases teoricas al respecto. Indica qué variables no es apropiado calcular
histogramas y la razon a que se debe esto. Intenta también identificar
individualmente los paises que aparecen como mas destacados en los

graficos e indica las razones por las que destacan.
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7. Calculo con el PASW e intepretacion de histogramas y medias.

EJERCICIO 7.2 Calcula las medias y las desviaciones tipicas de las 6 variables que hayas
elegido anteriormente
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7. Calculo con el PASW e intepretacion de histogramas y medias.

EJERCICIO 7.3 Calcula las medias de de los paises en las 6 variables que has elegido del
archivo de datos en funcion del clima que tienen en esos paises, pega las
tablas correspondientes en el documento y comenta donde se dan mas
diferencias.
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7. Calculo con el PASW e intepretacion de histogramas y medias.

EJERCICIO 7.4 Elige otra variable categorica que puedas usar como variable indepen-
diente y analiza todas las variables (no sdlo 6) en funcion de esa variable
categorica. Solo pega en el archivo de respuesta /as variables que mues-
tren resultados relevantes y comentalas.
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

Mas sobre graficos y analisis en el SPSS

e Utilizaremos el archivo de paseando en bicicleta.
Abriendo ese archivo vemos una imagen de este estilo.

w.f PsychBike.sav [Conjunto_de datos1] - Editor de datos SPS5

Archivo Edicidn Ver Datos Transformar Analizar Graficos Utlidades Ventana 2
= LS O = # = HBLEN (B9
1 - wehicle 1
vehicle Colour | hour | helmet |Distance fr| Passing di| root | var
1| car v blue  16:00:00 0 A 1.864 1.37
2 HGW red  16:00:00 0 5 748 .66
3 LGV blue |  16:00:00 0 5 1.567 1.25
4 car unknown| 16:00:00 0 5 1.390 1.18
5 bus other  16:00:00 0 5 1.294 1.14
6 car silver/grey  16:00:00 0 5 1.259 1.12
7 LGV white 7-00:00 1 1.0 1.040 1.02
8 car red 7-00:00 1 1.0 1.262 1.12
g bus red 7-00:00 1 1.0 799 .89
10 PTW unknown 7-00:00 1 1.0 1.682 1.30
11 LGV white 7:00:00 1 1.0 895 94
12 SN wihite 7-00-00 1 10 1 1RN 1 0AR
4 | » Y\ Vista de datos 4 Vista de variables f | < »
SPSS El procesador esta preparado
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para hacer un diagrama de puntos podeis ir a

Graficos>Cuadros de dialogo
antiguos>interactivos>diagramas de dispersion y poner

la variable passing distance en el gje X

Crear diagrama de dispersion

Asignar varables | Ajuste | Trazos de unidn

ﬁ Porcentaje [Spct]
ﬁ Recuento [Scount]

r

Titulos || Opciones

{ . Coordenada 2D ~

[Colour] |
Distance from kerb
[helmet] |
& Thour] |@§Passing distance [Fass —p
[roct] Variables de la leyenda
&; [wehicle] Color- |
Estilo: |
Tamafio: |
Variables del panel
Etiquetar los
z0s mediant
Aceptar H Peg ][ Restablecer H Cancelar ][ Ayuda
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e El resultado es el siguiente

1.000 2.000 3.000
Passing distance
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para hacer un histograma de “passing distance”

podemos ir al menu graficos>interactivos>histograma

Crear histograma

Asignar vanables | Histograma || Titulos | Opciones

4% Porcentaje [Spt] 4 B | Coordenada 2D~
[Colowr]

Distance from kerb T

&) [helmet]

[howr] | ‘ﬁﬂecuemu [Ecourt]
[root] ’

hicl
o0 [vehicle] |_||§Passing distance [Pass| —b

Varables del panel

[ ] Histograma acumulado

Aceptar H Pegar ” Bestablecer H Cancelar “ Ayuda
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e El resultado es el siguiente

200

-

[$))

o
1

Recuento

100=

50 =

1.000 2.000 3.000

Passing distance
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para ponerle etiquetas a los puntos hay que anadir una
variable que tenga las etiquetas. Un buen ejemplo es el
archivo de profesiones que esta en la pagina del curso

Asignar varables | Ajuste | Trazos de union | Titulos | Opciones

om0 [Soase] L. Coordenads 2D
ﬁ Porcentaje [Spct]

Recuerto [Scournt] T

[Educacicn] |
ﬁ [Prestigio]

Status
ﬁ [rnm] ] |—|@5>[Sa|ana] —
5 [TypeRank] Yariablez de |a leyenda

Unstandardized Res ol |
ﬁUnstandardized Ries e

Estila: |

Tamafio: |

Varables del panel

Etiquetar los
casos mediante:

|U.;.l [profesiones]

Aceptar H Pegar ” Bestablecer ” Cancelar ” fyuda ]
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Con bastante esfuerzo y usando una herramienta que
esta a la izquierda se puede conseguir esto. Vemos que
la profesion mejor pagada es RR Engineer

#4#% | RR Engineer

20.00 40.00 60.00 80.00
Salario
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para comparar dos variables podemos usar el archivo de
datos de Mundo95. Los graficos de cajas y bigotes estan
en Graficos>Cuadros de dialogo antiguos>Diagramas

de caja

80
G0 =

Rep. C. African Liganca
40 - Ruand

Jﬁrundi

Burkina Faso O
Rep. C. Africana@fambia

Uganda Afganistan

| Tanzania

Esperanza de vida masculina

I
Esperanza de vida femenina
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para ver los resultados numeéricos ir a
Analizar>estadisticos descriptivos>Explorar (tener en
cuenta que el resultado incluye mas cosas que las que
usamos en clase)

W Explorar 3
ShFaispais] A Dependientes:
ﬁ Poblacidn en m ﬁ Ingesta diara de calorias [calorias]

.ﬁHah'rtantes par D
ﬁ Habitantes en
&4 Religisn mayori Factores:

& Esperanza de» ‘:\
&) Esperanza de Byuda

ﬁ Personas Alfab

ﬁﬁumerﬂu dela Etiquetar los casos mediante:

ﬁ Martalidad infal w

Maostrar

® Ambos O Estadisticos (O Graficos Estadistin:u:us...] [ Graficos... ” Opciones...
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para calcular rangos percentiles vamos a transformar y
asignar rangos a casos. En ese cuadro vamos a tipo de
rango y elegimos rango fraccional como porcentaje

W Asignar rangos a los casos (%]

" 4 Poblacidn en milesl Variables:

ﬁHab'rtantes por Em.

ﬁ Habitantes en ciud m

g Esperanza de vida
Esperanza de vida

ﬁF‘ersu:unas Alfabetiz Par

ﬁﬁumerﬂn de |a pob - Ayuda

& Mortalidad irfantil { E

.@‘ g P R I JU [ i v

Asignarrango 1a

(® Valor menor Mostrar tablas de resumen

C} Walor mayor [Til:":'i de rango... ] [ Empates...
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

— Tener en cuenta que el resultado aparece como una
nueva variable en la hoja de datos (se llama Pcaloria)

&z *Mundo 95.sav [Conjunto_de_datos... [=][B]%]

Archiva Edidén Ver Datos Transformar Analizar

Graficos  Utlidades Ventana 7

=H& b =R M E

1: pais Acerbajan

alfabfern | clima | Pcaloia | &

1 100 arido
2 14 arido .
3 . templado 84.00
4 48 desierto 5867
5 95 templado 65.33
B 100 . .
7 100 ardo 74.67
o . templado 68.00
9 55 arida .
10 22 tropical 533
11 99 tropical
12 . templado
13 100 templado .
14 71 4 4.00
15 . templado .
16 16 4 36.67
17 80 tropical 5333
18 . templado .
10 o traninal 78 AN
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para calcular puntuaciones tipicas puedes ir a
Analizar>Estadisticos descriptivos>Descriptivos y en el
cuadro de dialogo marcar “Guardar valores tipificados
como variables

Wariables:
= _Pv:
& Poblacién en miles A & Esperanza de vida fen m
ﬁ Habitantes por Km;
ﬁ Habitantes en ciud
ﬁ Esperanza de vida E
ﬁF‘ersanas Affabetiz:
ﬁf-‘-.l_lmentu de la pob
& Mortalidad infartil ([
[*]i5uardar valores tipficados como vanables:
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7 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

e Para calcular puntuaciones normalizadas ir a
Transformar>Asignar rangos a casos>tipos de

rango>estimaciones de la proporcion

Asignar rangos a los casos: Tipos

{(® Blom

[ ] Rangoe fraccional coma %

[] Puntuacién de Savage []5uma de ponderaciones de los casos

[]Rango fraccional [ Mtilee:

Estimaciones de la proporcion ] Purtuaciones normales

Famula de estimacidn de la proporcian

) Tukey ) Rankit () Van der Waerden

Cortinuar

Cancelar

HAyuda

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010

88 de 211



8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

8. Histogramas para las variables del Mundo

e Los datos de Mundo95 tienen diferentes variables
acerca de paises del mundo. En este caso vamos a
evaluar los histogramas de esas variables
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.1 Describe las caracteristicas principales del histograma de abajo e intenta
explicar (si puedes) cual puede ser la explicacion de la forma que tiene. En
este caso tenemos el grafico de la poblacion en los paises.

100

a0

60—

Frecuencia

40

204
Media
=47723 88
] . . Desviacidn

0 T T T T T T tipica
0 200000 400000 EO0000 ADOOOD 1000000 100N =145726 364

poblac N=108
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.2 Describe las caracteristicas e intenta explicarlas. En este caso tenemos la
densidad de habitantes (habitantes por km cuadrado)

Recuento

Habitantes por Km2
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.3 Describe la esperanza de vida femenina

20+ o
15
5
o
c
2
3 10
s —
= _—
L
5=
| ‘ \ Media=7016
o _Desviacion
! ! tipica=10,572
a0 &0 an =104
espvidaf
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.4 Describe la esperanza de vida masculina. Compara este grafico con el de la
esperanza de vida femenina. ¢Qué método de los que hemos aprendido en
clase seria mejor para hacer esta comparacion?

20+ =

154

10—

Frecuencia

Media =64,92
0 Desviacion
! ' tipica=9,273
40 60 a0 M=109

espvidam

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 93de 211



8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.5

Describe el grafico para el incremento de la poblacion en tantos por ciento
anual. Usando el SPSS y el archivo de datos que esta en la pagina del curso
averigua qué paises son los que tienen un incremento cercano al 5%.

204

154

104 -

Frecuencia

|7 Media=1,682
o 11 _Desviacion
' I ' ' I ' tipica=1,1976
40 00 10 20 30 40 S0 60 =109
inc_pob

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 94 de 211



8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.6 Comenta el grafico de la mortalidad infantil (muertos por 1000 nacimientos
vivos)
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.7 Comenta la ingesta media de calorias

Frecuencia

129

104

T
1300

2000

2500 3000
calorias

3300

T
4000

Media=2753,83
Desviacidn tipica
=FG57,828
=75
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.8 Comenta los casos de sida totales.

100
B0
o
L%
C 60—
a
=
o
s a0
20
| Media =7914 26
0 | = Desviacion
tipica =40630 67
0 200000 400000 e o
sida
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.9 Comenta los casos de sida por 100000 habitantes. éDirias que el valor
extremo en este grafico es el mismo valor que en el ejercicio 8.8.

Frecuencia

80 =

60—

404

20

e

0,00 200,00
tasasida

|
400,00

Media =24 3794
Desviacian
tipica =48,

45453
M =106
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.10 Comenta la alfabetizacion masculina

Frecuencia

30

254

204

13-

10

alfabmas

100

Media=7873
_Desviacion
fipica=20,44%5

=85
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.11 Comenta la alfabetizacion femenina. Comparala con la alfabetizacion mas-
culina. ¢Qué grafico seria mas interesante para hacer esta comparacion de
los que hemos visto en clase?

204 —

154

104 ]

Frecuencia

Media=67,26

0 _Desviacian
! J ! ! tipica =28 607
0 20 40 60 g0 100 =85

alfabfem
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.12 Comenta los siguientes estadisticos descriptivos para la variable Poblacion
de cada pais (en miles). ¢Puedes explicar la diferencia entre la media y la

mediana encontrada en este resultado?

Descriptivos

Estadistico | Error tip.

Poblacion en miles  Media 47723.88 |14053.837
Intervalo de confianza  Limite inferior 19866.74

i o, . .

para la media al 95% Limite superior 75581.02
Media recortada al 5% 24432.96
Mediana 10400.00
Varianza 2.2E+010
Desv. tip. 146726.364
Minimo 256
Maximo 1205200
Rango 1204944
Amplitud intercuartil 32100

Asimetria 6.592 .231

Curtosis 46.651 459
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.13 Comenta los siguientes estadisticos descriptivos para la variable densidad
de habitantes por kilometro cuadrado de cada pais. ¢Puedes explicar la dife-
rencia entre la media y la mediana encontrada en este resultado?

Descriptivos

Estadistico | Error tip.

Habitantes por Km2  Media 203.415 64.7208
Intervalo de confianza  Limite inferior 75.127

H 0, s .

para la media al 95% Limite superior 331.703
Media recortada al 5% 99.007
Mediana 64.000
Varianza 456577.508
Desuv. tip. 675.7052
Minimo 2.3
Maximo 5494.0
Rango 5491.7
Amplitud intercuartil 100.0

Asimetria 6.887 231

Curtosis 49.076 459
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.14 Comenta los siguientes estadisticos descriptivos para la variable esperanza
de vida femenina de cada pais. ¢Puedes explicar la diferencia entre la media
y la mediana encontrada en este resultado?

Descriptivos

Estadistico Error tip.
Esperanza de Media 70.16 1.013
vida femenina  |ntervalo de confianza  Limite inferior 68.15
i 0, P .
para la media al 95% Limite superior 7216
Media recortada al 5% 70.96
Mediana 74.00
Varianza 111.762
Desv. tip. 10.572
Minimo 43
Maximo 82
Rango 39
Amplitud intercuartil 12
Asimetria -1.109 231
Curtosis 213 459
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.15 Comenta los siguientes estadisticos descriptivos para la variable esperanza
de vida masculina de cada pais. ¢Puedes explicar la diferencia entre la
media y la mediana encontrada en este resultado?

Descriptivos

Estadistico [ Error tip.
Esperanza de Media 64.92 .888
vida masculina  |ntervalo de confianza  Limite inferior 63.16
i 0, P .
para la media al 95% Limite superior 66.68
Media recortada al 5% 65.59
Mediana 67.00
Varianza 85.984
Desuv. tip. 9.273
Minimo 41
Maximo 76
Rango 35
Amplitud intercuartil 12
Asimetria -1.080 231
Curtosis .336 459
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.16 Comenta los resultados numéricos para la mortalidad infantil. éPuedes
explicar la diferencia entre la media y la mediana?

Descriptivos

Estadistico [ Error tip.
Mortalidad infantil Media 42.313 3.6473
(mu.ert.estpor 1000 Intervalo de confianza  Limite inferior 35.083
nacimientos vivos i o -
) paralamediaal 95% L imite superior 40,543
Media recortada al 5% 39.341
Mediana 27.700
Varianza 1450.027
Desv. tip. 38.0792
Minimo 4.0
Maximo 168.0
Rango 164.0
Amplitud intercuartil 55.3
Asimetria 1.090 .231
Curtosis .365 459
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8. Mds sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 8.17 Comenta los resultados para la ingesta media de calorias. ¢Que valores
dirias que representan mejor la tendencia central en este caso? Para con-
testar ten en cuenta el histograma de esta variable mostrado en el ejercicio

8l7l
Descriptivos
Estadistico | Error tip.
Ingesta diaria de calorias  Media 2753.83 65.567
Intervalo de confianza  Limite inferior 2623.18
ara la media al 95% imi i
p 0 Limite superior 2884 47
Media recortada al 5% 2749.51
Mediana 2653.00
Varianza 322428.334
Desv. tip. 567.828
Minimo 1667
Maximo 3825
Rango 2158
Amplitud intercuartil 989
Asimetria 170 277
Curtosis -1.207 .548
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9. Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

9. Profesiones

e Utilizaremos los datos acerca del prestigio, salario y
nivel de educacion de profesiones.
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9. Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 9.1 Utilizando la informacion mostrada abajo comenta qué valor te parece una
buena indicacion de la tendencia central de la variable salario y por qué.

Estadistico | Error tip.
Salario  Media 41.8667 3.64257
Intervalo de confianza  Limite inferior 34.5256
ara la media al 95% imi i
p o Limite superior 49 2078
Media recortada al 5% 41.6667
Mediana 42.0000
Varianza 597.073
Desuv. tip. 24.43507
Minimo 7.00
Maximo 81.0
Rango 74.00
Amplitud intercuartil 45.00
8 i pr—
B 6 —
[T
: — e
3
a 4]
] ||
| .
MR
2 = —
—‘ hiedia =41 8667
0 I:je_sxriacﬂén
000 2000 4000 w000 2000 tipica =24,
M =45

Salario
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9. Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 9.2 Utilizando la informacion mostrada abajo comenta cual seria una buena esti-
macion de la tendencia central de la variable educacion y por qué.

Histograma
12 ]

5 10

[+ ]

c 8-

a

=

[T} L

9 4o

S

0=
MWescha =52 5555
000 200 4000 GI00 A000 10000 Deswacdn o
= E&:l'a:
Educacion N
Educacion  Media 52.5556 4.43648
Intervalo de confianza  Limite inferior 43.6144
ara la media al 95% imi i

p o Limite superior 614967
Media recortada al 5% 52.2593
Mediana 45.0000
Varianza 885.707
Desv. tip. 29.76083
Minimo 7.00
Maximo 100.0
Rango 93.00
Amplitud intercuartil 59.50
Asimetria 234 .354
Crlirtneic _1 RQQ ROR
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9. Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 9.3 Utilizando la informacion mostrada abajo comenta cual seria una buena esti-
macion de la tendencia central de la variable prestigio profesional y por qué.

Histograma
10
o _
.E B —
a 6
>
a 47 |’
1™
w o
0= | Wi =47 5889
000 200 4000 G100 BO00 0000 Cesviacdn
tigmca =31 51033
Prestigio o
Estadistico | Error tip.
Prestigio  Media 47.6889 4.69728
Intervalo de confianza  Limite inferior 38.2221
ara la media al 95% imi i
p o Limite superior 57 1556
Media recortada al 5% 47.4630
Mediana 41.0000
Varianza 992.901
Desuv. tip. 31.51033
Minimo 3.00
Maximo 97.0
Rango 94.00
Amplitud intercuartil 65.50
Asimetria 147 .354
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10 . Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

10. Paseando en bicicleta

e A continuacion analizaremos variables que estan en el
archivo sobre paseando en bicicleta.
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10 . Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 10.1 La variable “"Passing distance” tiene la distancia en metros a la que pasaron
los vehiculos al lado del ciclista. A partir de la informacion de abajo, écual
dirias que es una buena estimacion de la tendencia central?

2504
m 200
o
e 150
3
o 100-
|
MR
50—
0= | Mexka =1,31291
0000 0500 1.000 1500 2,000 2500 3000 3500 AT e
. . W =2355
Passing distance
Colauiouuu | e s
Passing distance = Media 1.31391 .007902
Intervalo de confianza  Limite inferior 1.29842
para la media al 95% imi i
Limite superior 1.32941
Media recortada al 5% 1.30008
Mediana 1.27900
Varianza 147
Desuv. tip. .383454
Minimo 144
Maximo 3.537
Rango 3.393
Amplitud intercuartil 489
Asimetria 722 .050
Curtosis 1.659 .101
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10 . Mas sobre gréficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 10.2 La variable “"Distance from the kerb” tiene la distancia en metros a la que
estaba el ciclista del bordilo. A partir de la informacion de abajo, écual dirias
que es una buena estimacion de la media de esa distancia?

G500
=
[T
c
@ 400
3
[T}
ul
w2004
0 T T T T T Iedia =067
025 05 075 10 125 ﬂgg;*:g?g,gga
. W =2 355
Distance from kerb
Estadistico [ Error tip.
Distance from kerb  Media 670 .0073
Intervalo de confianza  Limite inferior .656
para la media al 95% imi i
Limite superior 685
Media recortada al 5% .661
Mediana .500
Varianza 127
Desv. tip. .3563
Minimo 3
Maximo 1.3
Rango 1.0
Amplitud intercuartil .8
Asimetria 276 .050
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11 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

11. Visitas a mi pagina web

e En este caso analizaremos las visitas realizadas a mi
pagina web sobre el libro Visual Statistics desde Octubre
2006 hasta Septiembre del 2007
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11 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 11.1 A continuacion tienes la informacion acerca de las paginas cargadas o visi-
tadas cada mes durante los meses indicados anteriormente éQué puedes
decir al respecto a partir de este grafico? Menciona todos los valores que
puedes extraer de este grafico

500,00 -

00,00

400,00 -

T
Pageloads
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11 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 11.2 {Qué puedes decir sobre el nimero de visitantes por mes durante esos
meses? Menciona todos los valores que puedes extraer de este grafico

300,00

270,004

240,00+

210,00+

180,00

|

T
UnigueVisitors
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11 . Mas sobre grdficos y andlisis en el SPSS.

EJERCICIO 11.3 &Y sobre el nimero de visitantes que repitieron visita y volvieron a visitar la
pagina? Menciona todos los valores que puedes extraer de este grafico

40,0 4

20,04 l

T
Returning‘/isitors

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 117 de 211



11. Calculo de puntuaciones especiales con SPSS (rangos percentiles, puntuaciones tipicas y

Calculo de puntuaciones especiales con SPSS
(rangos percentiles, puntuaciones tipicas y
puntuaciones normalizadas)

e Para calcular rangos percentiles vamos a transformar y
asignar rangos a casos. En ese cuadro vamos a tipo de
rango y elegimos rango fraccional como porcentaje

W Asignar rangos a los casos (%]

Warables:

4 Poblacién en miles
ﬁ Habitantes por Km
ﬁ Habitantes en ciud E
ﬁ Esperanza de vida Restablecer
ﬁ Esperanza de vida
& Personas Affabetiz Par:
& Pumento de la pob Hyuda
& Mortalidad irfantil { E

.&n_-.l.._;_ :_J.__'__L.v

Asignarrango 1a

(® Valor menor Mostrar tablas de resumen

Cancelar

C} Walor mayor [Til:":'i de rango... ] [ Empates...
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11. Calculo de puntuaciones especiales con SPSS (rangos percentiles, puntuaciones tipicas y

— Tener en cuenta que el resultado aparece como una
nueva variable en la hoja de datos (se llama Pcaloria)

&z *Mundo 95.sav [Conjunto_de_datos... [=][B]%]

Archiva Edidén Ver Datos Transformar Analizar

Graficos  Utlidades Ventana 7

=H& b =R M E

1: pais Acerbajan

alfabfern | clima | Pcaloia | &

1 100 arido
2 14 arido .
3 . templado 84.00
4 48 desierto 5867
5 95 templado 65.33
B 100 . .
7 100 ardo 74.67
o . templado 68.00
9 55 arida .
10 22 tropical 533
11 99 tropical
12 . templado
13 100 templado .
14 71 4 4.00
15 . templado .
16 16 4 36.67
17 80 tropical 5333
18 . templado .
10 o traninal 78 AN
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11. Calculo de puntuaciones especiales con SPSS (rangos percentiles, puntuaciones tipicas y

e Para calcular puntuaciones tipicas puedes ir a
Analizar>Estadisticos descriptivos>Descriptivos y en el
cuadro de dialogo marcar “Guardar valores tipificados
como variables

Wariables:
= _Pv:
& Poblacién en miles A & Esperanza de vida fen m
ﬁ Habitantes por Km;
ﬁ Habitantes en ciud
ﬁ Esperanza de vida E
ﬁF‘ersanas Affabetiz:
ﬁf-‘-.l_lmentu de la pob
& Mortalidad infartil ([
[*]i5uardar valores tipficados como vanables:
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11. Calculo de puntuaciones especiales con SPSS (rangos percentiles, puntuaciones tipicas y

e Para calcular puntuaciones normalizadas ir a
Transformar>Asignar rangos a casos>tipos de

rango>estimaciones de la proporcion

Asignar rangos a los casos: Tipos

{(® Blom

[ ] Rangoe fraccional coma %

[] Puntuacién de Savage []5uma de ponderaciones de los casos

[]Rango fraccional [ Mtilee:

Estimaciones de la proporcion ] Purtuaciones normales

Famula de estimacidn de la proporcian

) Tukey ) Rankit () Van der Waerden

Cortinuar

Cancelar

HAyuda
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11. Lo mejor y lo peor.

Lo mejor y lo peor

e Los siguientes ejercicios estan dirigidos a determinar,
teniendo en cuenta varias variables simultaneamente,
quién o0 qUé es mejor O peor.

e Estos ejercicios se realizaran en clase y se defenderan
individualmente. Los alumnos que expongan respuestas
razonables tendran recompensa.

e Antes de la clase habra una exposicion sobre como
realizar esos analisis mediante el programa ViSta,
desarrollado parcialmente por el profesor de la
asignatura.

e Los ejercicios estan a continuacion
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12 . Lo mejor y lo peor.

12. Que ciudad es la mejor y cual es la peor para
jubilarse

e Esto se refiere al archivo Retire.vdf que esta en
File>Open Data>princomp>retire.vdf

e Las variables son: Poblacion, porcentaje de la poblacion
mayor de 65 anos, Distancia a una gran ciudad, Coste
de la vida, alquiler medio, Precio de las casas,
Impuestos sobre la propiedad, Impuestos sobre los
ingresos, Nivel de ingresos medios, y dias soleados.
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13. Lo mejor y lo peor.

13. Ciudades para trabajar en el mundo

e Este archivo esta en File>Open
Data>regress>bigmac.vdf

e De nuevo se trata de elegir la ciudad mas apropiada
para vivir y para trabajar.

e Los factores a tener en cuenta son (datos de 1991):
Bigmac (minutos de trabajo para comprar una Bigmac
con patatas), Pan (minutos para comprar 1 k. de pan),
Horas de trabajo por ano, Dias de vacaciones por ano,
precio de 10 viajes en autobus, precio de 19 servicios al
ano, salario de un profesor de primaria, impuestos
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13. Lo mejor y lo peor.

pagados por un profesor de primaria, sueldo de un
ingeniero electrico, impuestos de un ingeniero eléctrico,
Nombre de la ciudad.

e Hay que elegir la mejor y la peor de las ciudades.
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14 . Lo mejor y lo peor.

14. Coches

e Este archivo esta en File>Open Data>regress>cars.vdf

e Las variables son: Millas por Galon (cuanto mas alto,
menos consume), Peso, Drive ratio medida de las
revoluciones del motor (cuanto mas alto en general mas
potencia de arrancada pero mas gasto de combustible),
caballos de potencia, capacidad de movimiento

e Intenta elegir un coche que tenga buenas
caracteristicas de potencia pero que aun asi no gaste
demasiado. ¢Es eso posible?
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15. Lo mejor y lo peor.

15. Crimenes

e Este archivo esta en File>Open
Data>princomp>crime.vdf

e Las variables son (por 100.000 hbts en 1980)
Asesinatos, Violaciones, Robos, Asaltos, Allanamiento
de morada, Hurto y Robo de coches

 Intenta elegir estados en USA que sean los mas seguros
en tu opinion, los mas peligrosos, y también los mas
seguros para las personas independientemente de otros
crimenes

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 127 de 211



15 . Diagramas de dispersion y andlisis de regresion en el SPSS.

Diagramas de dispersion y analisis de regresion en
el SPSS
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15 . Diagramas de dispersion y andlisis de regresion en el SPSS.

e Para calcular diagramas de dispersion se puede hacer
iendo a Graficos>diagramas de dispersion>diagrama
simple. Esto produce el siguiente cuadro de dialogo

m aaaaaaaaaaaaa spersion simple 3
Eje ¥:
Titulos...
@a tiudades - |§ MantempEnero | | Sl |
& nnnnnnn § | Cpoiones |
& altitud - Ejl_eﬁ |
g Latituc
& Unstandardized Residu &0 Lattu
—| Establecer marcas por
] | |
— Etiguetar los casos mediante:
] | |
Panel mediant
Filaz:
3
Colurnas:
B3
Plantilla
[ Usar las especificaciones gré
| Aceptar | | PPPPP | | eeeeeeeeee | | aaaaaaaa | | yucds |

— En él hay que elegir la variable dependiente (ejey) y
la independiente (eje x)
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15 . Diagramas de dispersion y andlisis de regresion en el SPSS.

e Para calcular correlaciones hay que ir al menu
Analizar>Correlaciones>Bivariadas. El cuadro de
dialogo para las variables de educacion es el siguiente:

@ Correlaciones bivariadas [eE3m]

“ariables: P
; Cpciones ... |

|§ Salario | —_—

& Educacion

& Prestigio

ﬁ‘l:) TypeRank —

ﬁ Status | 2 |

& Unstandardized Residual [...

& Unstandardized Residual [...

Coeficientes de correlacion

Pearson |:| Tau-b de Kendsall |:| Spearman

Prueha de significacidn

(%) Bilsteral () Unilsteral

Marcar laz correlaciones significativas

| Restablecer | | Cancelar | | Ayucda |

— Se seleccionan las variables y se aprieta aceptar
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15 . Diagramas de dispersion y andlisis de regresion en el SPSS.

e Para un analisis de regresion se va a

Analizar<Regresion<Lineales. Si queremos ver el efecto

de la educacion sobre el salario lo hacemos asi.

@ Regresian lineal ==
Dependientes: P
- Eztadizt
i:%.l profesiones -» ﬁ Salario | I%}
@a Tipo Blogue 1 de 1 ﬂr
& Educacién - | Guardar . |
ﬁ Prestigio Siguierte | | o |
§ TypeRank Independientes: =REONES -
Statuz &% Educacion
&7 Unstandardized Residu... | « |
ﬁ Unstandardized Residu...
hétodo; | Introcucir -

Yariahle de seleccidn;

Etiquetas de caza:

Ponderacian MCP:

Aceptar | | Pegar | | Restablecer | | Cancelar | | Ayucda
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16 . Diagramas de dispersion y andlisis de regresion en el SPSS.

16. Correlaciones para datos de encuesta

e Entre los archivos de ejemplo del SPSS hay uno que se
denomina GSS93.sav. En este archivo hay una serie de
contestaciones de encuestados a preguntas sobre estilo
de vida, comportamientos, etc. El ejercicio en este caso
consistira en encontrar variables relacionadas con los
gustos musicales. éPodeis encontrar qué caracteristicas
diferencia los que declaran que les gustan un estilo
musical frente a otros?
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16 . Ejercicios de Regresion.

Ejercicios de Regresion
Fechas de entrega: Grupo B 10 de Diciembre,
Grupos H, G 11 de Diciembre

e Los siguientes ejercicios consisten en una serie de
preguntas acerca de analisis de regresion,
comprobacion de supuestos, etc.

e Se trata de contestar a las preguntas haciendo
referencia a los contenidos teoricos trabajados en clase

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 133 de 211



17 . Ejercicios de Regresion.

17. Bowling Alone

e En el libro titulado “"Bowling Alone” de Robert Putnam
(2000) se plantea que el comportamiento social en la
sociedad en Estados Unidos ha ido descendiendo a lo
largo del siglo pasado hasta llegar a un punto en el que
la mayoria de la gente actua de un modo mas
individualista en una gran cantidad de esferas (el titulo
del libro hace referencia a que cada vez hay mas gente
que juega a los bolos pero las ligas de equipos de bolos
casi han desaparecido por lo que la gente ahora juega
sola).
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17 . Ejercicios de Regresion.

e El libro esta basado en una serie de datos recogidos por
el autor y otros colaboradores que estan disponibles en

Internet. Usaremos uno de los conjuntos de datos para
esta practica.

e En uno de los archivos se dan las medidas a nivel de
estado de lo que se denomina capital social, una medida
de la forma en que la gente participa, se relaciona, y
esta en general cohesionada socialmente por estado.
Ademas se dan valores medios de las contestaciones de
sujetos encuestados a una serie de preguntas que en
principio estan relacionadas con los aspectos de
cohesion social. Analizaremos estos datos a
continuacion.

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 135de 211


http://www.bowlingalone.com/data.htm
http://www.bowlingalone.com/data.htm

17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.1 En el archivo de datos tenemos la variable “nimero de veces que se tuvo a
gente de visita en casa el Gltimo afno” (eje X) que es la media de las respues-
tas a esa pregunta de los sujetos de cada estado y la variable “La mayoria
de la gente es de fiar” (eje Y) que son las respuestas a esa pregunta. ¢Qué

podrias decir mirando este grafico con las variables?
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.2 ¢Qué podrias decir de la relacion entre las variables “niimero de veces que
se tuvo a gente de visita en casa el dltimo aino” (eje X) que es la media de
las respuestas a esa pregunta de los sujetos de cada estado y la variable “"La
mayoria de la gente es de fiar” (eje Y) segun los resultados de abajo?

Resumen del modeld

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacion
1 6178 .381 .365 9.237%

a. Variables predictoras: (Constante), LifeStyle: Times
entertained at home last year

b. Variable dependiente: GSS: "Most people can be trusted"

Coeficientes?

Coeficientes
Coeficientes no estandarizad
estandarizados 0s
Modelo B Error tip. Beta t Sig.
1 (Constante) -26.398 14.465 -1.825 .076
LifeStyle: Times
entertained at 6.200 1.265 617 4.900 .000
home last year

a. Variable dependiente: GSS: "Most people can be trusted"
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.3 éDirias que los residuales de la regresion para las variables “nimero de
veces que se tuvo a gente de visita en casa el ultimo afo” (eje X) que es la
media de las respuestas a esa pregunta de los sujetos de cada estado y la
variable “"La mayoria de la gente es de fiar” (eje Y) sugieren curvilinealidad
en la relacion?
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.4 Si la gente esta mas en contacto con otras personas, écrees que eso les
lleva a ser pesimista u optimista con respecto al comportamiento de las per-
sonas? En este grafico se muestra la relacion entre el nimero medio de gru-
pos a los que pertenecen los individuos (eje X) y si la gente esta de acuerdo
en que la gente en su mayoria es honesta (eje Y). éQué puedes decir al res-
pecto mirando este grafico? ¢Dirias que hay algun caso particular? ¢Qué le
caracteriza?
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.5 A continuacion tienes el analisis de regresion de la relacion entre el nimero

medio de grupos a los que pertenecen los individuos (eje X) y si la gente
esta de acuerdo en que la gente en su mayoria es honesta (eje Y). éQué
podrias decir al respecto? Opina también sobre la curvilinealidad a partir del
grafico

Resumen del modeld

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacion
1 .5052 .255 .235 11214

a. Variables predictoras: (Constante), GSS: Mean number of
group memberships

b. Variable dependiente: Life Style: "Most people are honest"
(6-level agree/disagree)

Coeficientes?
Coeficientes
Coeficientes no estandarizad
estandarizados 0s
Modelo B Error tip. Beta t Sig.
1 (Constante) 3.483 .095 36.856 .000
GSS: Mean number of
group memberships 179 .050 .505 3.603 .001
a. Variable dependiente: Life Style: "Most people are honest" (6-level agree/disagree)
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17. Ejercicios de Regresion.

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 141 de 211



17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.6 En el siguiente grafico intentamos responder a la pregunta de si el tener
mas confianza en general en la gente (pregunta:la mayoria de la gente es de
fiar-eje x) es un buen predictor del nimero de organizaciones que hay en
cada estado (eje y). éQué puedes decir al respecto mirando los graficos?
¢Queé dirias de la curvilinealidad en este caso?
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17. Ejercicios de Regresion.

RES_1
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.7 Estando interesados en explicar el nUmero de organizaciones per capita en
los estados en 1989, utilizamos primero un analisis en el que usamos como
variable predictora la confianza que la gente tiene en ese estado (Most
people can be trusted) y en otro el que la gente pasa tiempo haciendo visi-
tas unos a otros (spend a lot of time visiting friends). ¢Cual crees que es la
mejor explicacion atendiendo a criterios estadisticos?

Resumen del modeld

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacion
1 7258 525 513 .35782
a. Variables predictoras: (Constante), GSS: "Most people can
be trusted"
b. Variable dependiente: 501(c)(3) organizations per capita,
1989
Coeficientes?
Coeficientes
Coeficientes no estandarizad
estandarizados 0s
Modelo B Error tip. Beta t Sig.
1 (Constante) .559 222 2.512 .016
GSS: "Most people
can be trusted" .032 .005 725 6.571 .000

a. Variable dependiente: 501(c)(3) organizations per capita, 1989
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17 . Ejercicios de Regresion.

Resumen del modeld

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacion
1 4942 244 227 43500

a. Variables predictoras: (Constante), LifeStyle "l spend a lot of
time visiting friends" (6-level agee

b. Variable dependiente: 501(c)(3) organizations per capita,

1989
Coeficientes?
Coeficientes
Coeficientes no estandarizad
estandarizados 0s
Modelo B Error tip. Beta t Sig.
1 (Constante) -3.954 1.546 -2.558 .014
LifeStyle "l spend a
lot of time visiting 1.959 .509 494 3.850 .000
friends" (6-level agee

a. Variable dependiente: 501(c)(3) organizations per capita, 1989
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.8 Supongamos que queremos estudiar si el nimero medio de veces que los
individuos de cada estado atendieron a reuniones de Clubes es un buen pre-
dictor del nimero de organizaciones sociales y civicas que hay en cada
estado y empezamos haciendo un diagrama de dispersion de ambas varia-
bles. éCual pondriamos en el eje X y cual en Y? ¢Por qué?
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17 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 17.9 Si queremos estudiar si el nUmero medio de veces que los individuos de
cada estado atendieron a reuniones de Clubes es un buen predictor del
nimero de organizaciones sociales y civicas que hay en cada estado y
empezamos haciendo un diagrama de dispersion de ambas variables. éCual
de ellas diriamos que es la variable independiente? ¢Cual es la variable
dependiente? &Y la predictora y la predicha?
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18 . Ejercicios de Regresion.

18. Consumo de cigarrillos por estado

e En el siguiente ejemplo analizaremos el consumo de
cigarrillos por estado en USA y su relacion con una serie
de canceres bastante comunes (los datos son de 1960).

e Las variables disponibles son el numero de cigarrillos
medio per capita, las muertes por 100000 habitantes
por cancer de prostata, pulmon, rinon y leucemia

e Obviamente, el cancer mas relacionado con el consumo
de cigarrillos es el de pulmon pero es posible que otros
canceres también estén relacionados con este consumo.
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.1 De las variables descritas anteriores...écual o cuales tendrian el papel de
variable dependiente y cual o cuales tendrian el papel de variable indepen-
diente?
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.2 Examinando los resultados de abajo, édirias que el consumo de cigarrillos

(CIG) esta relacionado con algun tipo de cancer?

Resumen del modelo

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacién
Pulmon .6972 486 474 3.06607

a. Variables predictoras: (Constante), CIG

Resumen del modelo

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacion
Rifion 4872 .238 219 .45862

a. Variables predictoras: (Constante), CIG

Resumen del modelo

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacién
Leucemig .0682 .005 -.019 .64430

a. Variables predictoras: (Constante), CIG

Resumen del modelo

R cuadrado | Error tip. de la
Modelo R R cuadrado corregida estimacion
Pilostata .7048 495 483 .69377

a. Variables predictoras: (Constante), CIG
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.3 Examinando los graficos de abajo équé podrias decir sobre ellos que ayuda-
ran a entender la relacion entre consumo de cigarrillos y cancer?
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18 . Ejercicios de Regresion.

(o]
o © oo
2500 - [o]
a0
oo o o
o
o
E QG ;OD
= 20,00 ©
o
0 o
5 eo
D 'D
15,00 = Scm
o
o (] o
T T T T T T T T
1000 1500 2000 2500 30,00 3500 4000 4500
CIG

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010

152 de 211



18 . Ejercicios de Regresion.

Leucemia
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18 . Ejercicios de Regresion.

Rinon
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.4 En los graficos del Ejercicio 18.3 aparecen dos valores destacados, épodrias
indicar qué caracteriza a esos valores?
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.5 éCrees que hay evidencia de curvilinealidad en alguno de los graficos del
Ejercicio 18.3.
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.6 En el grafico siguiente se muestra los residuales de la regresion del con-
sumo de cigarrillos y los canceres de pulmon por estado. ¢Qué informacion
obtenemos mirando este grafico?
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18 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 18.7 En la siguiente tabla se muestran las correlaciones entre las variables anali-
zadas en este ejercicio. éDirias que hay relacion entre los diferentes tipos de
cancer y el consumo de cigarrillos? é¢Hay algun tipo de cancer que parezca
diferente a los otros? éPor qué?

Correlaciones

CIG Prost Pulmo Rinon Leucemia

CIG Correlacion de Pearson 1 .704 .697 487 -.068

Sig. (bilateral) .000 .000 .001 .659

N 44 44 44 44 44

Prost Correlacion de Pearson 704 1 .659 .359 .162

Sig. (bilateral) .000 .000 .017 .293

N 44 44 44 44 44

Pulmo Correlacion de Pearson .697 .659 1 .283 -.152

Sig. (bilateral) .000 .000 .063 .326

N 44 44 44 44 44

Rinon Correlacion de Pearson 487 .359 .283 1 .189

Sig. (bilateral) .001 .017 .063 .220

N 44 44 44 44 44

Leucemia  Correlaciéon de Pearson -.068 .162 -.152 .189 1
Sig. (bilateral) .659 .293 .326 .220

N 44 44 44 44 44
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19 . Ejercicios de Regresion.

19. Tamano Cerebro

e Willerman et al. (1991) recogieron una muestra de 40
estudiantes de psicologia de una universidad y les
hicieron unos tests de inteligencia (escalas del
Wechsler). Luego les hicieron una resonancia magnética
para determinar el tamano del cerebro de esos sujetos.
También tenemos informacion acerca del género de los
sujetos y su peso y su altura.

e La idea del estudio es examinar si tener el cerebro mas
grande esta relacionado con tener mas inteligencia
segun los tests.
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19 . Ejercicios de Regresion.

e Las variables son: TamaCerebroResMagnet (tamano
cerebro segun la resonancia), IntVerbal (Inteligencia
verbal), Ejeculnte (ejecucion en una tarea de
similaridades), Intel (Inteligencia General),
PesoCorporal (peso), AlturaPulgadas (altura) y Genero
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19 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.1 Empezaremos examinando si hay relacion entre el tamaiio del cerebro y los
tipos de inteligencia utilizando diagramas de dispersion. éQué dirias al res-

pecto? Indica también si hay alguna caracteristica en los graficos que te
llame la atencion en especial.
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19 . Ejercicios de Regresion.

Ejeculnte
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19 . Ejercicios de Regresion.
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.2 ¢éDirias que el peso esta relacionado con los distintos tipos de inteligencia a
partir de estos graficos?
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19 . Ejercicios de Regresion.
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19 . Ejercicios de Regresion.
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.3 éQué dirias de la altura? éDirias que hay relacion entre la altura de los indi-
viduos y su inteligencia?
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19 . Ejercicios de Regresion.
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19 . Ejercicios de Regresion.
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.4 é{Existe relacion entre el tamaio del cerebro y el tamaiio del cuerpo medido
en peso y altura?
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19 . Ejercicios de Regresion.
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.5 Si la inteligencia de varios tipos esta relacionada con el tamaiio del cerebro,
y el tamaiio del cerebro esta relacionado con la altura y el peso, éno seria
logico pensar que la altura y el peso estan relacionados con la inteligencia?
Comenta este tema utilizando la tabla de abajo.

Correlaciones

Tama
Altura CerebroRes
Intel IntVerbal Ejeculnte | PesoCorporal Pulgadas Magnet
Intel Correlacién de Pearson 1 .947* .934*1 -.051 -.086 .358*
Sig. (bilateral) .000 .000 .759 .603 .023
N 40 40 40 38 39 40
IntVerbal Correlacién de Pearson .947*4 1 778" -.076 -.071 .337*
Sig. (bilateral) .000 .000 .650 .667 .033
N 40 40 40 38 39 40
Ejeculnte Correlacion de Pearson .934* 778* 1 .003 -.077 .387*
Sig. (bilateral) .000 .000 .988 .642 .014
N 40 40 40 38 39 40
PesoCorporal Correlacion de Pearson -.051 -.076 .003 1 .700*1 .513*4
Sig. (bilateral) 759 .650 .988 .000 .001
N 38 38 38 38 38 38
AlturaPulgadas Correlacién de Pearson -.086 -.071 -.077 .700*1 1 .602*
Sig. (bilateral) .603 .667 .642 .000 .000
N 39 39 39 38 39 39
TamaCerebroResMagnet  Correlacion de Pearson .358* .337* .387* 5131 .602* 1
Sig. (bilateral) .023 .033 .014 .001 .000
N 40 40 40 38 39 40

**. La correlacion es significativa al nivel 0,01 (bilateral).
*. La correlacion es significante al nivel 0,05 (bilateral).
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19 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.6 ¢Existen diferencias en el tamaio del cerebro entre hombres y mujeres en
este estudio? ¢En qué consisten?
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19 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.7 {Existen diferencias entre hombres y mujeres en peso en este estudio? ¢En
qué consisten?
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.8 iExisten diferencias entre hombres y mujeres en altura en este estudio?
¢En qué consisten?
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.9 iExisten diferencias en inteligencia verbal entre hombres y mujeres en los
sujetos de este estudio?
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19 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.10 Hay diferencias en Inteligencia general entre hombres y mujeres en los
sujetos de este estudio?
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19. Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 19.11 ¢Existen diferencias entre los géneros en este tipo de inteligencia?
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20 . Ejercicios de Regresion.

20. Tabaco y alcohol

e En los datos siguientes se examina la relacion entre el
gasto de alcohol y tabaco por hogar promedio en 11
regiones de Gran Bretana

e Este consumo podria pensarse que esta relacionado asi
que examinaremos esta relacion utilizando diversas
técnicas
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20 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 20.1 ¢Qué dirias de la relacion entre las variables de consumo de alcohol y de
tabaco segun este diagrama de dispersion? éHay relacion o no la hay? é¢Hay
algun valor que sea especial?
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|
3,50

Tabaco

1
400

450
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20 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 20.2 Si quisieras dar una medida de la relacion entre ambas variables, ¢qué
coeficiente de correlacion utilizarias? ¢Por qué?
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20 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 20.3 A continuacion tienes los resultados del coeficiente de correlacion de Pear-
son, Kendall y Spearman, écual te parece que refleja mejor la relacion entre
el gasto en alcohol y en tabaco?

Correlaciones

Alcohol

Tabaco

Correlacion de Pearson
Sig. (bilateral)
N

Alcohol

1

11

.224
.509
11

Correlacion de Pearson
Sig. (bilateral)
N

Tabaco

.224
.509

11

1

11

Correlaciones

Alcohol

Tabaco

Coeficiente de
correlacion

Sig. (bilateral)

Tau_b de Kendall  Alcohol

1.000 .345

139

N

11

11

Tabaco

correlacion

Coeficiente de

.345

Sig. (bilateral) 139

N

11

1.000

11

Rho de Spearman

Alcohol

Coeficiente de

correlacion

Sig. (bilateral)

N

1.000

11

373

.259
11

Tabaco

correlacion

Coeficiente de

373

Sig. (bilateral) .259

N

11

1.000

11
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20 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 20.4 Si eliminamos el caso con un residual mas grande de los datos anteriores, la
correlacion de Pearson pasa de ser .224 a .784 ¢dirias que ese valor refleja
adecuadamente la relacion entre las variables? éPor qué?
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21 . Ejercicios de Regresion.

21. Método de lectura

e A 66 ninos se les ensefo tres metodos diferentes para
leer. Antes y después de ensenarles el método se les dio
un test de comprension lectora.

e En este estudio queremos examinar si los ninos tienen
diferencias en cuanto a las medidas de comprension
lectora antes y después de ensenarles el método
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.1 En este grafico se comparan las puntuaciones tipicas de las variables Prel y
Postl que son las medidas de comprension lectora 1 antes y después del
método. éPodrias decir a partir de este grafico si el método tuvo éxito?

2.0

-2.0

-3.0

I
PRE1 POST1
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.2 En este grafico se comparan las puntuaciones de las variables Prel y Post1
que son las medidas de comprension lectora 1 antes y después del método
(en este caso las puntuaciones no estan normalizadas) ¢Podrias decir a par-
tir de este grafico si el método tuvo éxito?
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I

0.0

I
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.3 En este grafico se comparan las puntuaciones de las variables Prel y Post1
que son las medidas de comprension lectora 1 antes y después del método
(en este caso las puntuaciones no estan normalizadas) ¢Podrias decir a par-
tir de este grafico si el método tuvo éxito?
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.4 En este grafico se comparan las puntuaciones de las variables Pre2 y Post2
que son las medidas de comprension lectora 2 antes y después del método
(en este caso las puntuaciones no estan normalizadas) ¢Podrias decir a par-
tir de este grafico si el método tuvo éxito?
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.5 En este grafico se comparan las puntuaciones de las variables Pre2 y Post2
que son las medidas de comprension lectora 2 antes y después del método
(en este caso las puntuaciones no estan normalizadas) En estos graficos hay
dos sujetos destacables. Comentalos.
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I I
PRE2 POST2
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.6 Después de enseiiar el nuevo método de lectura se hicieron tres tests para
medir la comprension lectora. En este grafico, el sujeto seifalado, épuedes
decir en qué test lo hizo mejor? éPor qué?

(=]
©

40.0

20.0

0.0

POST1 POST2 POST3
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21 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 21.7 Después de enseiiar el nuevo método de lectura se hicieron tres tests para
medir la comprension lectora. En este grafico se muestran las puntuaciones
tipicas en los tests, ¢puedes decir en qué test lo hizo mejor el sujeto seial-
ado? ¢Por qué?
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22 . Ejercicios de Regresion.

22. Lunaticos

e El Dr. Jarvis, que fue presidente de la asociacion de
estadistica americana desde 1852 hasta 1882, recibio el
encargo en 1854 de la comision de Massachusetts sobre
Lunaticismo (un nombre para enfermedad mental que
hoy en dia claramente esta en desuso).

e En ese estudio se recogieron las siguientes variables,
para cada uno de los condados de Masschusetts:

— NUmero de enfermos mentales por condado

— La distancia al centro mental mas cercano

— La poblacion del condado (en miles)

— La densidad de poblacion (en millas al cuadrado)
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22 . Ejercicios de Regresion.

— El porcentaje de enfermos mentales cuidados en casa

e Uno de los objetivos principales del estudio era
examinar las razones por las que las familias optaban
por cuidar a los enfermos mentales en casa o no (el
porcentaje de enfermos cuidados en casa era mayor o
menor)

e Es interesante comentar que los métodos de regresion
que podriamos usar para este caso todavia no estaban
formalizados (esto ocurrio unos 30 o 40 anos despues)
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.1 {Qué dirias del histograma de la distancia al centro de saludo mental?

Frecuencia
Ll
[

Media =37 86

Desviacion

. tipica =28, 74
0 20 40 B0 B0 100 M=14

DistaCentroSaludMental
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.2 {Qué dirias del porcentaje de lunaticos cuidados en casa?

Frecuencia

4]

20 40 &0 80
PorcLunaticosCuidadosenCasa

T
100

Media =58 79
Desviacian tipica
=22036
M=14
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.3 Partiendo de los objetivos descritos en la presentacion de esta pregunta?
Z£Qué variable utilizarias como variable dependiente en un analisis de regre-
sion? ¢Por qué? éQué variables utilizarias como independientes? ¢Por qué?
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.4 {Qué dirias del histograma de la poblacion en miles?

Frecuencia

0,000
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T T T
40,000 60,000 80,000
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.5 {Qué dirias de la densidad de la poblacion?

124

104

Frecuencia
(7]
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Media =548,
93

0 | — Desviacion

0 2000 4000 tlplc%1—;103,
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.6 La media de densidad de la poblacion es de 548.93. ¢Qué dirias de ese
valor? éEs problematico de alguna manera? ¢Qué valor seria mas intere-
sante en este caso? éPor qué?
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.7 La desviacion tipica de la densidad de la poblacion es 1103.212. éQué incon-
veniente tiene este valor? ¢Qué otro valor seria interesante utilizar en este
caso? éPor qué?
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.8 Si quisieramos valorar la gravedad del problema de los enfermos mentales
por condado écomo lo podriamos expresar? équé cantidad nos indicaria
como de importante es ese problema en un condado dado con respecto a
otros?
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.9 A continuacion se muestra el diagrama de dispersion del porcentaje de
enfermos mentales cuidados en casa y la distancia a un centro mental. éQué

problemas de indole estadistica ves en este grafico?
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.10 A continuacion se muestra el diagrama de dispersion del porcentaje de
enfermos mentales cuidados en casa y la distancia a un centro mental. éQué
problemas de indole estadistica ves en este grafico ¢Como podrias solucio-
narlos?
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22 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 22.11 Utilizando la informacion mostrada en el ejercicio 22.10 una comision
decidio recomendar la construccion de hospitales mentales pequenos dis-
persos por la region en lugar de grandes centros de internamiento como se
hacia hasta el momento. éCrees que esa recomendacion esta justificada
teniendo en cuenta la informacion disponible? é¢Por qué?

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010 204 de 211



23 . Ejercicios de Regresion.

23. Mas policia para que haya menos crimenes

e En este ejemplo tenemos los datos de unos barrios de
Nueva York en cuanto a robos de coches y hurtos en el
ano 1966-1967. En uno de los barrios se hizo una
prueba en la que se aumentod el 40% el personal de
policia para comprobar el efecto que esto tenia sobre el
crimen. Los otros barrios también tuvieron variaciones
debidas a las fluctuaciones normales de personal.

e Las variables son Policia: variacion en el porcentaje de
policias en ese barrio con respecto al periodo anterior.
RoboCoches: Robos medios por semana. Hurtos: Hurtos
medios por semana. Distrito: Distrito en el que se
encuentra el barrio (hay 3 distritos)
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23 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 23.1 Describe los cambios ocurridos en los barrios en cuanto a personal, indi-
cando la tendencia y los valores excepcionales.

Estadisticos descriptivos

N Minimo Maximo Media Desv. tip.
Policia 23 -17.96 39.40 -5.0278 | 11.64498
N valido (segun lista) 23
10
8_
it
£ 6-
@
>
L4 ]
2
w4
2_
Media =-
50278
Desviacion
] T tipica=11,
-20,00 -10,00 0,00 10,00 20,00 30,00 40,00 &411295

Policia
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23 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 23.2 éQué distrito te gustaria mas para vivir a partir de estos graficos?
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23 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 23.3 éQué dirias de este grafico de la relacion entre Policia y Robos de coches?
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23 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 23.4 {Qué dirias de este grafico de la relacion entre Policia y Robos de coches?
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23 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 23.5 Indica si hay valores especiales en el grafico del ejercicio 23.4 desde el
punto de vista estadistico.
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23 . Ejercicios de Regresion.

EJERCICIO 23.6 {Que dirias de la relacion entre policia y Hurtos segin este grafico?

Hurtos

20,00
15,00 o
Q
o
10,00
1 Q cl
5,00 —
%%} o}
0o o
2 o
5,00
10,00 5
5,00
| 1 | 1 | 1 |
20000 -10,00 0,00 10,00 20,00 30,00 40,00
Policia

-Pedro M. Valero Mora 2009-2010

211 de 211



	1 . Comentarios al Informe Pisa
	Análisis de variables categóricas con el SPSS
	2 . Gráficos para variables categóricas con el SPSS

	Interpretación de tablas con datos categóricos (actividades 3, 4, 5 y 6) Fecha de entrega Grupo B 22/10; Grupo G, H 23/10)
	3 . Sexo y matrimonio
	4 . Admisión en Berkeley
	5 . Accidentes con camiones
	6 . Composición del claustro de la universitat de València

	Histogramas y medias con el SPSS (PASW)
	Cálculo con el PASW e intepretación de histogramas y medias
	7 . Datos del mundo 95

	Más sobre gráficos y análisis en el SPSS
	8 . Histogramas para las variables del Mundo
	9 . Profesiones
	10 . Paseando en bicicleta
	11 . Visitas a mi página web

	Calculo de puntuaciones especiales con SPSS (rangos percentiles, puntuaciones típicas y puntuaciones normalizadas)
	Lo mejor y lo peor
	12 . Qué ciudad es la mejor y cual es la peor para jubilarse
	13 . Ciudades para trabajar en el mundo
	14 . Coches
	15 . Crímenes

	Diagramas de dispersión y análisis de regresion en el SPSS
	16 . Correlaciones para datos de encuesta

	Ejercicios de Regresión
	17 . Bowling Alone
	18 . Consumo de cigarrillos por estado
	19 . Tamaño Cerebro
	20 . Tabaco y alcohol
	21 . Método de lectura
	22 . Lunáticos
	23 . Mas policia para que haya menos crímenes


